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Par mani

e Docents LU EZTF Datorikas nodala
e VadoSais pétnieks Elektronikas un datorzinatnu institata (EDI)
e Pétnieciskas intereses:

o datorredze

o izskaidrojamais maksligais intelekts (Ml)

o sintétisko datu izmantosana M| modelu apmacibai

o Ml ietekme uz sabiedribu - Sobrid un nékotné
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Probleémas definéSana

e Realas pasaules probléema -> iesp&jamais Ml risinajums
e PriekSnosacijumi:
o doména zinasanas

o skaidrs formuléjums ,_
o Ml ekspertu iesaiste jau $aja posma, lai: SN [ —

m saprast, ko var paveikt ar Ml metodém ey
m formalizét problemas aprakstu
e Dazi aspekti, ko japatur prata:
o datu pieejamiba
o skaitloSanas resursu pieejamiba
o iespéjas piesaistit Ml ekspertus
o daziem batiskiem Iémumiem ir mazs sakars ar Ml
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Datu ievaksSana

e Butiskakie aspekti:
o pieejamiba
markésana
apjoms
termini
cik [Tdzsvarota ir datu kopa
ievakto datu atbilstiba gala pielietojumam

e lespéjamais datu pieejamibas problémas risinajums - sintétiskie dati
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Datu prieksapstrade

e Merkis - sagatavot datus, lai varétu apméacit Ml modeli

e Tipiskie uzdevumi:
o datu attiriSana
o datu transformacija un normalizacija
o datu vektorizacija / iezimju izvilkSana
o iezimju atlase

e Parasti Saja posma ar datiem strada MI eksperti, tacu ari doména ekspertu
lesaiste ir visai bltiska




Modela apmaciba

e Parasti tiesi Sis posms visvairak interesé M| ekspertus
... taCu Tsteniba datu apstradei biezi vien ir vismaz tikpat liela nozime
e Butiskakie aspekti:
o atverta pirmkoda brivpiekluves modelu pieejamiba
modelu pielagosana
datu sadalijums: train/val/test

vienas iteracijas izmaksas
apmacibas infrastruktiras izveide un uzturéSana
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Modela veiktspéjas novertésana

e Atrdarbiba:

o atkariga no aparatiras

o bdtiska reallaika pielietojumiem
e Precizitate:

o kas ir laba/slikta precizitate?

o nelidzsvaroto datu kopu probléma
e Modela zinasanu relevance:

o ko tieSi modelis ir iemacijies?

o izskaidrojama maksliga intelekta (XAl) metodes

Horse-picture from Pascal VOC data set Artificial picture of a car
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Modela ieviesana ekspluatacija

e Kritiskakais posms MI modelu dzives cikla
e Dazi faktori:

o O O O

kas motivé MI ekspertus!?
nepiecieSamas zinasanas un iemanas
infrastruktdras un resursu izmaksas
droSiba un tiesiskais reguléjums
lietotaju uzticiba un pienemsana



Modela efektivitates noveérosana

Vai rezultati péc kada laika ir tikpat stabili, ka sakotngji!?
levaddatu un konceptu izmainu atklasana

Veiktspé&jas méerijumi realaja vidé

Raditaju sasaiste ar biznesa KPI



Modela uzlabosana

e Dala no modela ieviesanas plana: iterativie Ml modela uzlabojumi pirms pilna
méroga izmantosSanas realaja pasaulé

e Ari péc Ml modela izmantoSanas uzsaksanas:
o ja paradijusies labaka arhitektira
o ja mainijies ievaddatu doméns
o jaizmainijusSies koncepti



Kopsavilkums

e Ml risindjumu izstrades process ietver vairakus solus:
o problémas definéSana

datu ievaksana

datu priekSapstrade

modela apmaciba

modela veiktspéjas novertésana

modela ievieSana ekspluatacija

o modela efektivitates novérosana

e lterativa pieeja

e Kritiskie posmi parasti saistiti ar:
o datiem (pieejamiba, kvalitate, markéSana)
o modela ievieSanu ekspluatacija

e Sadarbiba starp doména ekspertiem un M| ekspertiem ir batiska visos
pOsSMos
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Paldies par uzmanibu!
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